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1 Introducgéo

Nas Ultimas décadas tem-se assistido a um grande desenvolvimento no dominio da utilizacéo
dos computadores e, ho que aqui interessa, no desenvolvimento do software para tratamento
e andlise estatistica, 0 que veio facilitar significativamente a aplicacdo da teoria estatistica.

Este curso tem, assm, por objectivo familiarizar os participantes na utilizagdo do programa
SPSS, 0 software de andlise estatistica mais difundido do mercado. Uma vez que os
participantes deste curso se encontram familiarizados com a utilizacdo do EXCEL, serfo
apresentadas as diferencas entre este produto e 0 SPSS no tratamento e andlise estatistica,
com a finalidade de fornecer os principios basicos de utilizacdo deste pacote de software, e,
deste modo, permitir uma melhor compreensdo sobre as vantagens e o0s beneficios da sua
utilizacdo em relagdo a um software mais geral, como é o caso do EXCEL.

Devido & circunstancia deste curso focar alguns dos métodos estatisticos para a andlise da
informacdo pretende-se um duplo efeito: para alguns participantes sera uma oportunidade
para relembrarem a teoria ja dada enquanto para outros sera a oportunidade de se
familiarizarem com alguns métodos estatisticos elementares.

Neste sentido, o curso foi desenhado para um leque abrangente de técnicos, com ou sem
experiéncia no SPSS, exigindo-se, no entanto, uma formacdo basica sobre estatistica.

A versdo do SPSS a utilizar neste curso, versdo 10, foi desenvolvida para o ambiente
WINDOWS e para a utilizacdo em rede, permitindo a troca de informagdo com as outras
aplicagbes do WINDOWS, facilitando, deste modo, o processo de aprendizagem e de gjuda
tanto do utilizador comum do WINDOWS (CUA = common user access) como dos
utilizadores mais experientes.

A utilizagdo deste manual, conjuntamente com o acesso ao tutorial “on-line”, sera suficiente
para atingir os objectivos do curso, permitindo aos participantes acompanharem o desenrolar
da matéria e aresolucdo do conjunto de exercicios incluidos.

Por se tratar de um curso sobre a estatistica da pobreza a informag@o estatistica a utilizar no
SPSS serd arespeitante a esta érea estatistica.
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1.1 Convencdes de estilos do texto

Neste manual serdo seguidas determinadas convencdes, de modo a facilitar a
compreensdo do texto, como sga

Alt] Vocé é ingtruido paradigitar a chave indicada
[Alt] + [Shift] Vocé éingtruido paradigitar as chaves indicadas (juntas)
[End],[_] Vocé éingruido digitar as chaves indicadas (uma apds a outra)

[Files/Open/Datal Escolhas do menu

1.2 Como escolher as op¢cdes dos menus

Vocé pode usar o rato ou o teclado para a escolha do menu

Ha dois métodos de escolher itens de um menu:

Com um rato: Cligue sobre ao nome do menu que Vocé quer. O nome do menu é
destacado e alista de itens do submenu estende-se para baixo. Vocé
pode entdo ver ositens e cliquar sobre o item particular que vocé quer.
(ou estale sobre 0 nome de menu, prendendo seu dedo natecla de rato.
Sem liberar atecla, arraste através dos artigos de menu em ordem.
Tornam-se destacados ha sucessao enquanto vocé arrasta através da
lista. Quando o item que vocé quer € destacado, libere atecla derato.)

Para cancelar: clique fora do menu e da barra de menu.

Com o teclado: Pressione achave[ Alt ] e aletra sublinhada (frequentemente a
primeira) no nome de menu. Quando o menu deixa cair para baixo,
pressione a letra sublinhada no nome do comando.

Para cancelar: imprensa[ Esc]

2 Umaviséo geral sobre o SPS

4 E objectivo deste capitulo fornecer-lhe uma visio geral do programa. Vocé
deve aprender quais sdo os elementos principais de SPSS, ostipos de janelas e
arquivos utilizados pelo SPSS e como iniciar e terminar 0 SPSS

- cligue duas vezes no icone do SPSS parainiciar 0 SPSS
- Escolhe [File/Exit] para terminar 0 SPSS

Os dois tipos mais importantes de janelas no SPSS sd0 0s seguintes:

Editor dos dados: Um arquivo rectangular, tipo folha de calculo (spreadsheet), que
contém os dados para serem trabalhados e analisados. Pode editar-se os dados da
janela, adicionando ou suprimindo varidveis e aterando os seus atributos, excepto
guando o processador de SPSS esta modificando os dados. Utilize os comandos de
menu:
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[New] e [Open] para abrir um arquivo de dados existente no Editor de dados;
[Save] ou [Save As|] para salvar o conteldo do Editor de dados quando o
Editor dos dados esta activo.

O editor dos dados ndo pode ser fechado, embora possa ser minimizar.

A extensdo do arquivo usado por SPSS para este tipo de arquivo é *.sav.

Viewer: Todos os resultados, tabelas e cartas estatisticos estdo incluidos no Viewer,
podendo 0 seu conteldo ser editado e salvaguardado para utilizagdo futura. Uma
janela do Viewer abre-se automaticamente a primeira vez que se executa uma fungdo
de SPSS que gere um resultado. Pode-se utilizar o visor para:

Navegar nos resultados.

Mostrar ou esconder as tabelas e as cartas seleccionadas.

Alterar a ordem da apresentacdo dos resultados seleccionados.

Alternar entre os resultados apresentados no ecra e as outras aplicagoes.

O Viewer encontra-se dividido em duas janelas:

e A janeladaesguerda do Viewer contem uma vista do esboco dos resultados, a
exemplo do Explorador do Windows.
e A janeladadireita contem tabelas de dados, apresentagdes gréficas e texto.

Pode utilizar-se as barras de scroll para visualizar os resultados, ou pode
seleccionar-se um titulo para ir directamente a tabela ou ao gréfico
correspondente.

SPSS e 0 sistema das janelas alvo

Se vocé tiver mais de uma janela aberta do Viewer, a saida esta destinada a janelas
alvo do Viewer.

Asjanelas alvo sdo indicadas por um ponto da exclamacdo (!) nabarrade
ferramentas.

A janela alvo ndo deve ser confundida com ajanela activa, que é ajanela actualmente
seleccionada.

Através do Viewer podem ser chamados varios outros editores (cliguando no objeto
do Viewer e utilizando a escolha do menu respectivo)

A extensdo do arquivo usado pelo SPSS para este tipo de arquivo é *.po.

Editor de tabelas de pivot (Pivot Table Editor): A saida indicada em tabelas do
pivot pode ser modificada de vérias maneiras com o editor de tabelas de pivot. Pode
editar-se o texto, trocar dados nas linhas e nas colunas, dterar a cor, criar tabelas
multidimensionais e, selectivamente, esconder e mostrar resultados.

Editor de gréficos (Chart Editor): Podem modificar-se os gréficos de alta-resolucao
— mudar cores e as caracteristicas dos objectos graficos.

Editor de saida de texto (Text Output Editor): As caracteristicas do texto incluido
nas tabelas podem ser modificadas com o editor de saida de texto (tipo, estilo, cor,
tamanho).
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Editor da sintaxe: Podem colar-se as escolhas da caixa de didlogo numa janela de
sintaxe, surgindo estas selecgbes em formato de sintaxe de comando, correspondendo
a linguagem de programacdo do SPSS. Pode editar-se a sintaxe de comando para
incluir caracteristicas especiais de caixas de didogo directas ndo disponiveis no SPSS.
Estes comandos podem ser guardados num arquivo para ser utilizado em sessdes
seguintes do SPSS.

Se estiver mais do que uma janela do Viewer aberta, o resultado esta apresentado na
janela alvo do Viewer. Se voceé tiver mais de uma janela aberta do editor da sintaxe, a
sintaxe de comando esta colada na janela alvo do editor da sintaxe. As janelas avo
sdo indicadas por um ponto da exclamacdo (!) na barraferramentas.

A extensdo do arquivo usado por SPSS para este tipo de arquivo é *.sps
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2.1 Como editar os dados

O editor de dados reflecte um arquivo basico de dados, em que cada linha representa um
Unico caso (observacdo). Por exemplo cada pessoa entrevistada é um caso.

Cada variavel contém informagdo sobre 0s casos. por exemplo uma variavel contém
informacdo sobre 0 sexo do individuo e a sua relagdo com o chefe da familia.

No editor dos dados pode acrescentar-se e editar 0s dados mas ndo se podem executar

cédlculos ou incluir formulas.

DatalndividuaisSofalaSecgdoB semEliquetas_ zav - 5P55 Data Editor
Utilities  wWindow Help

File Edit “iew Data Transform  Analvze Graphs
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2.2 Etiquetas das variaveis e valores

Para além de definir o tipo de dados, podem também ser definidas etiquetas para as varidveis
e para os valores, para serem utilizadas em relatorios estatisticos e em gréficos. Por exemplo,
atribuir a etiqueta de variavel “Sexo” a uma variavel e as etiquetas ' Masculino ' e ' Feminino

i =] DatalndividuaisSofalaS ecgaoBsen tas say. sta E =10ix]
S File Edit “iew Data Transfom Analyze  Graphs: Utlitiez  “window  Help
S|Q(8| B =] =] =lr| &l E Blals e
Type Width |Decima Label Yalues Mlissing 24|
1| String 2 0 Mone Maone I
2| String 3 ] Mane Mone
3| String 3 0 Mone Maone
4| Murneric 1 1] MEMMNUMBER Mone Mone
5| String 1 1] Sexo i1, Masculide. |Mone
G| String 1 0 Mo Mone
7 | String 4 & Jfine Mone
Bl String I s fome |
9| String Walue Label oK. | Mane Mane
10| String Yalue: | — | Mone Mone
11 Walue Label:
12 _ _ Help I
13 Add 12 = ::b';das_c:l._alln:ol"
14 Change I e Emirng
15 Hemo\rel
15
17
18
19
1 2D
X il =
4 [ # ]\ Data View ) Variable View / K8 | 3|
! |SPS5 Processor is ready Z

' aos valores numéricos 1 e 2.

2.3 Exercicios.

Observacéo geral. Os dados do IAF 2002/03 sdo propriedade do INE. Estes dados sdo
confidenciais (nd0 se conhece os dados pessoais, como endereco e localidade e os
pormenores sobre as familias e os individuos inquiridos). O uso indevido destes dados fora
do INE consiste numainfracgdo da Lel da Estatistica (7/96) e seria punido como tal.

1) Use o arquivo de dados Dadosl ndividuaisSofalaSeccaoBsemEtiquetas.xls.
Compare 0 arquivo com o questionario do |AF 2003
a. Quantas perguntas contem
b. Quantos individuos foram entrevistados
2.) Use 0 menu [File/Open/Data] para abrir um novo arquivo de dados. Salve o0 arquivo
como Dadosl ndividuaisSofalaSeccaoBsemEtiquetas.sav
3.) Use o aceso “Variable View” do Data Editor paraatribuir as seguintes etiquetas.:
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Vari abl e Label Val ue Val ue Label
REG ON * No | abel *
Al Area Enuneracgéo
A2 Agr egado
Fam |iar
MEMNUMBE | Ninero do Menbro
B1 Sexo 1 Mascul i no
2 Fem ni no
B2 Naci onal i dade 1 Mbganbi cana
2 Qutra
B3 Rel agdo com chefe do 1 Chef e
AF
2 .
Conj uge
3 Fil ho/a
4 Pai / néie
5 Qutros parentes
6 Sem par ent esco
B4 | dade em Anos
B5 Estado G vil Solteiro/a
Casado/ a
Casado/a em
reg. poligam a
Unido marital mente
5 Di vorci ado/a ou
Separ ado/ a
Vi tvo/ a
B6 Mae viva? Sim
2 Nao

2.4 A primeira anélise com o SPSS

As principais etapas do SPSS
Existem poucas etapas basicas simples para a andlise de dados com o SPSS:
Registar os seus dados no Editor de dados.

Seleccionar um procedimento dos menus criar tabelas, calcular estatisticas ou criar

charts.

Seleccionar as variaveis que desgja utilizar nas andlises.

Seleccionar os procedimentos respectivos e verificar os resultados.

Depois disso, comece com a primeira andlise estatistica simples:

Pagina 10




Klaus Roder

Quantas mulheres e homens existem no grupo das pessoas do arquivo. Analise a frequéncia

do sexo:

Escolha[Analyze/Descriptive Statistics/Frequencies..].

: Frequencies il
B! region Wariable[): oK

[B) Area Enumerago [ (B} Sexn [B1] —I
[B) Agregada Familiar | Paste I
® Muimero do Membre Resst
B Nacionalidace 1621 | |4 ] _Besat |
(A% Relag3o com chefe Cancel I
G Anos [b4] Help
[BY Estads Civil [65] # _I
& jaze immrie

[ Display frequency tables

Statistics... I _ Fomat...

Escolhendo Variaveis para frequéncias

Frequencies: Statistics X
- Percentle Yalues - Cenlral Tendzncy
r U ¥ Mean Cancel

I™ Cutpaints follw equalgoups | | M Median
Help
I Bercentiefs); [” Mode
bild [~ Sum
(Chanae
m [~ Walues are gioup midpaints
rDigpergion—————————————— - Dighrbution
[¥ Std devistion ¥ Minimum ¥ Skewnass
¥ Yariancs ¥ Magimum W Kutosi
¥ Pange [" SE mean

Escolhendo Estatisticas para frequéncias

Depois escolha as varidveis usando a
caixa de didlogo e escolha a Opgéo
[Statisticy];

Escolha as estatisticas de tendéncia
central e de distribuicdo e termine com
[Continug]:

Escolha a caixa de didogo e a op¢édo
[Chartg]:

Com a escolha de Bar Charts e
[Continu€] na primeira janela e a escolha
de [Paste] na segunda janela obtém-se os
seguintes resultados:

B

~ Chart Type Continue
i
I EIEIES Eomea]
¢ Bar charts
" Pie charts el

" Histograms

¥ | with nomal curve

— Chart W alusz

(¢ Frequencies " Percentages

Escolhendo Charts para frequéncias

um arquivo de sintaxe, que vocé pode conservar (syn01.sps) e um outro resultado: tabelase

graficos.

O comando para andlisar a frequéncia sera executado escolhendo [Run/All] ou pressionar a
tecla[Run Current] najaneladasintaxe, se o cursor for posicionado em algum lugar na
linha de comando do SPSS e todo o arquivo da sintaxe foi seleccionado com o mouse.

/ Embora ndo sendo necessario executar um arquivo de sintaxe em vez de utilizar os

comandos do menu, a sua utilizagdo sera de grande utilidade no futuro, pelo que se
recomenda a aprendizagem sobre o seu funcionamento.
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O contetido do arquivo de sintaxe:

FREQUENCIES
VARIABLES=bl /FORMAT=NOTABLE
ISTATISTICS=STDDEV VARIANCE RANGE MINIMUM MAXIMUM MEAN MEDIAN SKEWNESS
SESKEW KURTOSIS SEKURT
/BARCHART FREQ
/ORDER= ANALYSIS .

O conteldo do Viewer

Com a escolha duma varidvel afanumérica e nomina Vocé ndo consegue calcular
estatisticas de dispersdo e distribuicdo nem de tendéncia central.

i Output? - SP55 Viewer 1ol

File Edit View Inzert Format Analyze Graphs Ulilties ‘Window Help

=8| | B o] 2=k 2 & ¢
DR EEEEE]
E--{&] Ooutout El

aa@l un_“T:c‘es Frequencies
Notes
- L Statistics
Lo (o] Bar chart Statistics

Sexo

M Walid 4449
Missing 0

Sexo

3000

2000 o

1000 =

Pl

o

c

]

= =

=

o

[

Masculing Femining
-
4| | »

2| _|of x| [2 hidden/caliapsed) [¥/[SPSS Processor i ready T =
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2.5 Os tipos de variaveis para a analise estatistica

Existem diferentes nivels de medida de variaveis como seja a escala (dados numéricos numa
escala de intervalo ou de relacdo), o ordinal ou o nominal. Os dados nominais e ordinais
podem ser do tipo alfanuméricos ou numéricos. A especificacdo da medida é relevante para
o tipo de andlise a efectuar para cada variavel:

Vocé pode diferenciar entre trés niveis de medida:

Scale (Escala).

Os valores dos dados s8o valores numéricos em uma escala de intervalo ou de relacéo (por
exemplo, idade, renda). As varidveis da escala devem ser numéricas.

Ordinal.

Os valores dos dados representam categorias com alguma ordem intrinseca (por exemplo,
baixo, médio, elevado; concordo fortemente, concordo, discordo, discordo fortemente). As
variaveis ordinais podem ser do tipo alfanumérico ou 0s valores numéricos que representam
as categorias distintas (por exemplo, 1=low, 2=medium, 3=high). No geral, é mais seguro
utilizar codigos numéricos para representar dados ordinais.

Nominal.

Os valores dos dados representam categorias sem qualquer ordem intrinseca (por exemplo,
categoria de trabalho ou divisdo de companhia). Asvariaveis nominais podem ser do tipo
afanumérico ou os valores numéricos que representam as categorias distintas (por exemplo,
1=Mae, 2=Female).

Por padréo:

Asvariaveis afanuméricas sdo classificadas como do tipo nominal.

As varidveis numéricas com etiquetas de valor sdo classificadas como do tipo ordinal.

As varidveis numéricas sem etiquetas de valor sdo classificadas como do tipo ordinal.

As variaveis numéricas com etiquetas do valor e mais do que uns valores especificados so
classificados como do tipo escala.

2.6 Os tipos de variaveis do SPSS

Para definir o tipo de B3
variaveis no SPSS, clique " Numeric Ok |
duas vezes no nome da " Comma
variavel no topo do nome da Dot ﬂ‘
coluna ou na vista “Variabel € Seientfic notation  Characters: [1 :'
View” na coluna “Type”. " Date
Seleccione o tipo da variavel " Dallar
dalista ™ Custom curency

{* Sting
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2.7 Exercicios.

Utilize o SPSS para analisar os dados do arquivo
Dadosl ndividuaisSofalaSec¢doBcomEtiquetas.sav:

1

2.

Imprima a andlise da frequéncia dos homens e das mulheres na amostra.

Modifique os tipos de varidvels, se necessario ou apropriado (Modifique B4 =
NUMErico)

Andlise a varidvel B4, imprima as estatisticas de tendéncia central, de dispersdo e
distribuicdo. Evite imprimir cada vez a tabela com todos os vaores (Clique na janela
principal desta analise e retire a seleccao da opgao “Display Frequency Tables”)

Imprima um histograma desta variavel e comenta as diferencas da distribuicdo desta
varidvel em relacdo a uma distribuicdo normal
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3 Atransformacéo das variaveis

Antes de poder analisar os dados é, geramente, necessario efectuar algum trabalho
preparatério, como sgja a transformagao das variaveis e dos valores respectivos. Deve-se,
por isso, conhecer as potencialidades das transformacfes e as razdes pelas quais sdo
utilizadas, bem como saber executé las.

3.1 Definindo as variaveis

Para definir varidveis novas ou para mudar o formato de variaveis, dé um duplo clique
numa coluna do editor de dados. Vocé pode também definir variaveis directamente numa
coluna vazia especificada. Os nomes das variaveis serdo fornecidos entdo pelo SPSS por
defeito: a primeira variavel nomeada sera VAR00001, o segundo VARO0002 e assm
sucessivamente.

3.2 Nomes das variaveis no SPSS

Os nomes das variaveis no SPSS podem conter até 8 caracteres. O primeiro caracter deve
ser uma letra ou @ e cada caracter seguinte deve ser uma letra, um nimero, um ponto,
um underscore (“_), ou um dos simbolos $ # @, desde que o ultimo caracter ndo um
ponto. As letras mailsculas e minlsculas sdo equivaentes em nomes variaveis. Nao pode
ser utilizado como nome duma varidvel as seguintes palavras. ALL, AND, BY, EQ, GE,
GT, LE, LT, NE, NOT, OR, TO, WITH.

Tipos de Varidveis
Conforme jareferido sdo validos 0s seguintes tipos variaveis :

Numeric

Comma

Dot

Scientific Notation
Date

Dollar

Custom Currency
String

Os dois tipos usados mais frequentemente sdo descritos a seguir:

A varidavel numérica define a totalidade dos valores numéricos cujos valores sgam
indicados no formato numérico padrdo, usando-se o delimitador decimal especificado no
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paind de controle internacional. O editor de dados aceita valores numéricos no formato
padrdo ou na notagdo cientifica, contanto que o “E” e o sinal do expoente ¢ incorporado
(1E+1 masndo 1E1).

A variavel string corresponde a uma varidvel dfanumérica, cujos valores possam conter
todos os caracteres até ao comprimento definido.

As letras mailsculas e minlsculas sBo consideradas de forma distinta. Alguns dos
comandos do SPSS ndo podem usar variaveis alfanuméricas, desde que os calculos com
varidveis dfanuméricas ndo estejam definidos. As varidveis alfanuméricas definidas com
mais de 8 caracteres de comprimento (“variaveis afanuméricas longas') s2o restringidas
no uso da analise estatistica.

Existem funcBes para converter varidvels numéricos em variaveis dfanuméricas e vice-
versa. Mesmo que vocé aprenda as fungbes do SPSS mais tarde, estas duas fungdes
importantes sdo a seguir explicadas:

STRING(numexpr,format) String Devolve o vaor afanumérico deste resultado
quando o numexpr é convertido a uma variavel
dfanumérica de acordo com o formato. O
segundo argumento da fungdo deve ser um
formato para definir um valor numérico.

NUMBER(strexpr,format) Numeric Devolve o valor da varidvel afanumérica strexpr
como um nimero. O segundo argumento
(format) é o formato numérico usado para
converter o strexpr, por exemplo o formato “f8”
converte em valores numéricos de 8 caracteres
sem decimais

3.3 Valores MISSING

Ha dois tipos de valores em falta (missing) no SPSS: valores “user-missing” e valores
“system-missing”’.

A todas as células numéricas em branco no rectangulo dos dados é atribuido o valor
system-missing, que é representado por um ponto.

Vocé pode também atribuir os valores que identificam a informacéo que falta para razdes
especificas e instruir entdo o SPSS para marcar estes valores como estando em falta.

Os vdores System-missing e user-missing sd0 suportados especiamente por
procedimentos estatisticos do SPSS e por comandos de transformacdo de dados.

De agora em diante, todos os comandos do SPSS seréo executados como comandos de
sintaxe que tenham sido editados e executados. Vocé executard estas tarefas, geramente
as escolhas do menu, e colard as suas escolhas no editor da sintaxe. Vocé pode continuar
a proceder deste modo em exercicios adicionais. Enquanto vOocé prossegue neste curso, a
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sintaxe do SPSS deve tornar-se mais familiar e ' a escrita ' de um programa no SPSS
tornar-se-4 a coisa a mais natural. Pelo menos, sdo estas as esperancas do autor e do
formador deste curso.

3.4 Calculo com variaveis

Menu: [Transform/Compute |
Comando: COMPUTE, IF

Para calcular valores para todos os casos, digite o0 nome de uma variavel do destino. Pode
ser uma variavel existente ou uma varidvel nova a ser adicionada a seu arquivo de dados
de trabalho. Construa uma expressdo para os vaores que devem ser atribuidos a essa
variavel. Calcular selectivamente valores para 0s casos que satisfazem alguma condicdo
l6gica, seleccionar a tecla [If] e introduzir as condicBes. Se a variavel do destino for
uma variavel afanumérica vocé deve seleccionar [Type] & [Label] e indicar seu
comprimento.

Se edtiver calculando uma variavel nova, vocé pode sdleccionar [Type] & [Label] para
definir-lhe uma etiqueta de variavel.

3.5 Transpondo variaveis

Menu:[Data/Transpose |:
Comando: FLIP

Esta funcéo transpbe as linhas e as colunas no arquivo de dados de modo a que 0s casos
se transformem em variaveis e as variaveis se transformem em casos. Seleccione ao
menos uma varidvel. Estas varidvels sdo colunas no arquivo de dados de trabalhando, e
serdo trangpostas em casos (linhas) no novo arquivo de dados. As varidveis que vocé ndo
selecciona seréo perdidas. O SPSS relata 0os nomes das variaveis no arquivo transposto e
criaumavariavel CASE_LBL que contem os nomes das variavels antigas.

Se 0 arquivo de dados de trabalho contiver um ID ou uma variavel com valores Unicos,

vocé pode mové-la na caixa [Name Variable] e os seus vaores seréo convertidos em
nomes de varidveis para 0 arquivo de dados transpostos.

3.6 Ordenar Casos

Menu;[Data/Sort Cases):
Comando: SORT CASES
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Seleccione uma varidvel e mova-a pela caixa para sortear. Para ordenar por ordem
descendente, seleccione a variavel para sortear e selecione na caixa “Sort Order” o tipo
Ascending/descending (ascendente/descendente). Vocé pode seleccionar variaveis
adicionais incluidas na liga. Cada variavel adiciona especifica a ordem dos casos dentro
do grupo que tém valores idénticos para todas as varidveis precedentes na lista. A ordem
ascendente é representada por (A) na lista de varidveis incluidas na lista de ordem. As
variaveis alfanuméricas sfo classificadas afabeticamente. A ordem descendente é
representada por (D) nalista de varidveis incluidas nalista de ordem.

Nas caixas de didogo do menu [Data/Split File] pode também classificar o seu arquivo
de dados conforme a ordem dos dados selecionados ou classificar os dados classificados
em grupos de dados.

3.7 Seleccionar casos

Menu: [Data/Select Cases|
Comando: SELECT IF; SAMPLE; FILTER; USE

Escolha uma das alternativas no grupo a seleccionar.

All casesindica que vocé desgja processar todas os casos do seu arquivo de dados.

If condition is satisfied indica que vocé desgja processar somente as caixas que
satisfazem algumas condigdes ldgicas. Se vocé especificar uma condicdo, esta aparece ao
lado do bot&o [If]. Estadternativa gustaavariavel filtro filter_$, discutido a seguir.

Random sample of cases indica que vocé desgja seleccionar deatoriamente casos para
processar. Se vocé incorporou especificacOes da amostra estas aparecem ao lado da tecla
[Sample].

Based on time or case range indica que vocé desgja processar somente aqueles casos que
caem dentro de uma escaa especificada. Clique sobre [Range] para definir os dados a ser
incluidos no processamento.

Use filter variable indica que vocé quer usar os valores de uma varidvel numérica
existente para filtrar os casos. Seleccione a variavel na lista da esquerda. Os casos para
gue avariavel do filtro tem o valor 0 so excluidos da analise.

Escolha uma das alternativas do grupo Unselected cases are:
Filtered exclui casos do processamento, mas mantém-nos no arquivo de dados V océ pode
voltar aesta caixa de didogo e reverter esta aternativa para restaurar 0s casos.

Deleted suprime os casos do arquivo de dados. Para recuperé-los, vocé deve abrir o
arquivo de dados originais outra vez (supondo que ndo substituiram o arquivo original
com a versdo reduzida).
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Se vocé executar este comando com as adternativas [If] ou [Sample] e indique que os
casos estejam filtrados, uma variavel nomeada filter_$ é caculada como 1 (seleccionado)
ou 0 (ndo seleccionado). Vocé pode editar os valores de filter_$ no editor dos dados; os
casos com um valor de 0 para uma varidvel do filtro estdo excluidos da andlise, quando
0s casos com todos os outros valores numéricos validos forem incluidos. Entretanto,
estga ciente que esta varidvel prende o gatus filtrando actual. A opcéo editar o seu valor
determina que casos sdo filtrados.

3.8 Exercicios

Use SPSS para analisar os dados do arquivo
Dadosl ndividuaisSofal aSec¢doBcomEtiquetas.sav:

Use SPSS paratransformar os dados

1. Defina valores em falta para pelo menos uma variavel (os candidatos sio | dade
em Anos €Estado Civil).

2. Definaumavaridvel novagr _age

3. Compute vadores para a variavel gr_age para cada grupo com um intervalo de 10
anos (gr_age = 1 para uma idade entre 0 e 10 anos, gr_age = 2 para uma idade
entre 10 e 20 anos etc.).Use 0 comando [ Transform/Compute |

4. Depois da primeira operagdo use a tecla [Paste] e use o arquivo de sintaxe para
elaborar o resto das transformacdes

5. Qual é o grupo de idade com maior nimero de pessoas e qual € o0 respectivo
numero?

6. Ordenar o arquivo conforme a idade

7. Ordenar o arquivo conforme a idade e o estado civil. Confira se tém criangas
casadas, vilvo/vilvas etc.

8. Seleccione somente os chefes de familia com mais que 50 anos de idade. Quantos
sa0?

9. Seleccione somente os chefes de familia do sexo feminino. Quantos sao
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4 Consideragdes preliminares sobre indices da pobreza e a anélise

4.1 A transformacé&o de arquivos de dados

Para iniciar a andlise de dados os arquivos de dados tém que ser frequentemente preparados e
transformados. Os arquivos podem ser importados de diferentes fontes, por exemplo as bases
de dados como 0 ORACLE, EXCEL ou xBASE (dBASE, Clipper etc.) — as vezes tém que ser
adicionados diversos arquivos outras vezes tém que ser combinados.

Neste capitulo vocé deve aprender como esta transformacéo € feita bem como as condi¢es em
que ela é necessaria.

Combinando Arquivos. Consideracdes gerais

O menu [DatalMerge Files] permite combinar dois arquivos de dados de trabalho num dnico
arquivo de dados, conservando o formato do SPSS (O arquivo actua chama-se "o arquivo
interno”, o arquivo no disco, que e junta é chamado "o arquivo externo"). Dois tipos de fusio
s80 suportados.

1. [Add cases] adiciona todos os casos do arquivo externo no fim do arquivo de dados de
trabalho. O arquivo novo inclui as variaveis partilhadas pelos dois arquivos, como
padrdo. Vocé pode optar por incluir as variavels que estavam apenas num arquivo; 0s
casos que vém do outro arquivo terdo valores system-missing ou em branco para tais
variaveis. Vocé pode também excluir variavels.

2. [Add variables] adiciona algumas ou todas as variaveis do arquivo externo aos casos
correspondentes no arquivo de dados de trabaho. Vocé pode definir casos
correspondentes de uma das seguintes formas:

[Case order]
[Key variable(s)]
[Table lookup]

4.2 Combinacéo de arquivos: Adicione Casos

Menu: [Data/Merge FilesyAdd Cases)
Comando: ADD FILES

Numa caixa de didogo inicial solicita-se que sgja identificado o arquivo a0 qual se desgja
adicionar casos. A lista da direita, variaveis no arquivo de dados de trabalho novo, contém
todas as variaveis compartilhadas por ambos os arquivos. Se esta lista for satisfatoria, pressione
[OK. ] A lista das variaveis da esquerda, Unpaired Variables, contém as variaveis que ndo
podem ser comhinadas nos arquivos, porque sdo de tipos diferentes ou porgue possuem nomes
diferentes. Asvaridveis marcadas com (*) estdo no arquivo de dados

de trabalho (interno). As variaveis marcadas com (+) estéo no arquivo externo.
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4.3 Combinacédo de arquivos: Adicione Variaveis

Menu: [Data/Merge Files’Add Variables]
Comando: MATCH FILES

Numa caixa de didogo inicial solicita-se que sgja identificado o arquivo ao qual se desgja
adicionar variaves.

Especifique o tipo de combinagdo (MATCH). Se vocé quiser combinar os casos nos dois
arquivos so pela ordem sequencia deixe ndo seleccione a opgdo Match cases. Se ambos os
arquivos forem identificados por uma ou mais "variaveis chave' e vocé quer combinar 0s casos
de acordo com seus valores entdo seleccione a opgdo Match cases nas variavels chaves em
arquivos classficadas, escolha uma das trés dternativas para o tipo de acomodamento
(MATCH), e mova a variavel chave da lista de variaveis excluidas na lista inferior das
variavels chaves.

Especifique as varidveis para o novo arquivo de dados de trabalho: A caixa de lista da direita,
varidveis no novo arquivo de dados de trabalho, contém inicialmente todas as variaveis do
arquivo de dados de trabalho, marcado (*), seguido das variaveis no arquivo externo com
nomes diferentes, marcada (+). Pode adicionar ou remover variaveis a esta lista.

A caixa de lista da esquerda, varidveis excluidas, contém as variaveis que ndo serdo incluidas
normalmente no novo arquivo de dados de trabalho, porgue tém o mesmo nome que as
varidveis do arquivo de dados de trabalho.

4.4 A agregacao dos dados

Menu: [Transform/Aggregate ]
Comando: AGGREGATE

Os dados agregados combinam grupos dos casos hum Unico caso sumario e criam um novo
arquivo de dados de agregado. Os casos sdo agregados com base no valor de um ou de mais
grupos de variavels. O novo arquivo de dados contém um caso para cada grupo. Por exemplo,
vocé poderia agregar dados dos Distritos para somar dados demograficos de cada distirito.

[Break Variable(s)]. Os casos sdo agrupados com base nos valores das Break Variable(s)
(variaveis de quebra). Cada vaor das varidveis de quebra define um grupo e gera um caso no
novo arquivo agregado. Todas as variaveis de quebra sd0 conservadas no arquivo com 0S
nomes e informacdes existentes. A variavel de quebra pode ter um formato numérico ou
afanumérico.

[Aggregate Variable(s).] sdo usadas para criar variaveis novas no arquivo agregado. Por
defeito, os dados agregados criam nomes de varidvels agregadas novos usando 0s primeiros
caracteres dos nomes das varidveis do arquivo original seguido por um underscore e por um
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namero sequencia de dois digitos. O nome da variavel agregado é seguido por uma etiqueta da
varidvel opcional. As varidveis do arquivo original para funcbes agregadas devem ser

1 Aggregate Data

&) Sexo [b1] -
[&} Nacionalidade [b2]
(&) Relaggo com chefe
4 Idade em Ancs [bd]
(&) Estado Civil [B5]

(A} M3 viva? [bE]

@ Grupos de idade [g
@ faceqad E

. | ® agregae

Ereal: ‘Y ariable(z]:

Agagregate Yariablefz]:

facega 1 = SUM[faceqgad)

Mame & Label... | Eunc:tion...l
W Save number of cazes in break group as varishle: INumMemAF
& Create new data file File... | H:h \Partugues\GGGR.SAY

" Replace working data file

H
-~
I

[

4.5 Exercicios

Utilize o SPSS para analisar os dados no arquivo
Dadosl ndividuaisSofalaSeccdoBcomEtiquetas.sav:

Use 0 SPSS para transformar os dados

numéricas.

Vocé pode substituir os
nomes das varidveis do
agregado de padrdo por novos
nomes de variaveis, fornecer
etiquetas  descritivas da
variavel e mudar as funcbes
usadas para cacular os
valores agregados dos dados.
Vocé pode também criar uma
variavel que contenha o
nimero dos casos para cada
grupo de quebra.

1. Transforme asvaridveisAl, A2, B1, B3, B4 e B5 em varidveis numéricas.

2. Use o0 comando [Transform/Compute ] para criar uma nova variavel AgregAE
(“Agregados Familiares na Area de Enumerag¢do”) com o clculo: COMPUTE Agr egAE

= al*1000+a2.

3. Use o comando [Transform/Compute ] para criar uma nova varidvel rFacEqad (“Fator

do Equivalente Adulto” com o caculo:
IF (b4 >17) FacEqAd =

IF (b4 <= 17 & b4
IF (b4 <= 10 & b4
IF (b4

4. Salve 0 arquivo como

1.

> 10) FacEgqAd
> 5) FacEgAd = 0. 5.
<= 5) FacEqAd = 0. 2.

= 0.7.

Dadosl ndividuai sSofalaSeccdoBcomEtiquetasindexed_EgAd.sav

5. Use o comando [Transform/Aggregate | para agregar os dados do arquivo na variavel
AgregAE. Conp Vvariavel de quebra inclua as fungdes seguintes para manter as outras

varidveis.
AGGREGATE
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[/ QUTFI LE=' H: \ Docunent s and' +

Setti ngs\ RDK\ Tr ai ni ng\ Cur soM5\ M5_Kur s\ SPSS_Povert y\ Port ugues\ AGGR. SAV
| BREAK=agr egae
/mermum 1 = FI RST(memmunbe) /bl_1 = FIRST(bl) /b4_1 = FIRST(b4)
/b5_1 =
6. Abre o arquivo novo AGGR. SAV e salve 0 arquivo como
Dadosl ndividuaisSofalaSeccdoBcomEtiquetasAggregated.sav. Vocétem agorao
arquivo Individual agregado para ser combinado com os dados do AF
7. Abre o arquivo DadosAggegadosFSofalaSeccdoF _G.sav Use o comando
[ Transform/Compute ] paracriar umanova variavel Agr egAE COmMO O exercicio 4.).
Asvariaveis Al e A2 tem que ser do tipo numérico.
8. Use o comando [Transform/Add FilesMatch Variables] e adicione o arquivo
Dadosl ndividuaisSofalaSeccdoBcomEtiquetasAggregated.sav. Escolhe Match
cases on key variablesin sorted files (os arquivos tem que estar ordenados pela
variavel AgregAE) e Both file provide cases. Escolhe avariavel comum Agr egAE
como variavel chave eintegre os arquivos. Salve 0 arquivo como
DadosA gregadosFamiliaresComlindividuais.sav. Este arquivo contém dados sobre as
caracteristicas dos AF e dos chefes dos AF para ser utilizado nos préximos capitulos

Pagina 23



Klaus Roder

5 Funcdes para a andlise inicial dos dados

Neste capitulo vocé aprendera usar fungdes de SPSS. Havera uma explanacdo muito pequena
sobre ateoria estatistica atras das funcbes, conhecimento existente é suposto. Se vocé ndo for
certo, 0 que o método faz, satisfizer consultar um livro de texto estatistico. O objectivo
principal deste capitulo é explicar a manipulacdo das funcbes e a interpretacéo dos resultados.
Vocé deve aprender ambos este neste capitulo.

5.1 Frequéncias

Menu: [Analyse, Descriptive Statistics /Frequencies...]
Comando:FREQUENCIES

Movimento um ou mais variavel nalista de variavel(eis).
Umatabela da frequéncia sera produzida para cada um variavel nesta lista, mostrando o
nimero dos argumentos para cada valor.

Seleccione [Statistics] para pedir estatisticas explicativas.

Seleccione [Charts] para pedir gréficos de barra ou histogramas.

Seleccione [Format] para controlar a ordem dos valores natabela, seu arranjo na pégina, a
exposicao de um indice, e a exposi¢do de etiquetas do valor.

Se vocé deseleccione [Display frequency table], nenhuma tabela da frequéncia é indicada, mas
todos as estatisticas ou graficos que vocé pedir aparecerdo. Tabela da frequéncia para arquivos
de dados grande ndo e til porgque imprime todos os casos.

[Statistics]

Quartiles divide os casos em quatro grupos do mesmo tamanho

Mean Signifique a média aritmética; a soma dividida pelo nimero dos
Casos.

Cut points for Corte pontos para os valores que dividem os casos em algum nimero do

equal groups valor igual

Median nimero médio, o 50th percentile.

Percentiles Valores dos percentiles, os casos (observacgdes) caem acima e abaixo
destas porcentagens determinadas.

Mode valor o mais frequentemente ocorrendo
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Sum

Std. deviation

Minimum

Skewness

Variance

Maximum

Kurtosis

Range

S.E. mean

[Charts.]

soma ou o total dos vaores, através de todos os casos com valores non-
missing.

Medida do desvio padrdo da dispersdo em torno do meio, igual araiz
guadrada da variancia. O desvio padréo é medido nas mesmas unidades
que avariavel propria.

Minimo o valor menor de uma variavel numérica

Simetria de uma distribuicdo. O skewness positivo indica que os valores
mais extremos s2o Situados ao lado positivo da media; 0 skewness
negativo indica que os valores mais extremos sdo situados ao lado
negativo da media.

Variancia A dadispersdo em torno da media, igual a soma de desvios
quadrados da media dividido por o nimero dos casos menos um. A
variagdo € medida na unidade quadrada daguela da variavel prépria.

Maximo o valor maior de uma varidvel numérica

kurtosis (curtose) e a expressdo que uma distribuicdo € “tail-heavy”
comparada a uma distribuicdo normal. O kurtosis (curtose) positivo
indica mais casos nas caudas extremas do que em uma distribuicio
normal com a mesma variacao e os dados se aglomeram mais na
vizinhanca da media.

adiferenca entre os vaores do maximo e do minimo numerico

A mediado erro padréo davariavel sumariada paratodos o0s casos na
amostra

Bar Chart: Um gréfico de barrasindica a contagem da frequéncia para cada valor como uma
barra separada. Os gréficos de barras sdo apropriados para as varidveis medidas no nivel
nominal, ou para varidveis com poucos valores distintos. Os valores para que as contagens em

Zero nao aparecem.

Histogram: Um histograma indica a contagem da frequéncia para escaas dos valores como
barras separadas. Os histogramas sdo apropriados para as variaveis para que é significativo
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agrupar valores adjacentes. Uma curva normal pode ser sobreposta em um histograma em
julgar se avariavel esta distribuida normalmente.

[Format..]

A tabela da frequéncia pode ser arranjada de acordo com os valores reais nos dados, ou de
acordo com a contagem (frequéncia da ocorréncia) dagueles valores, e em ordem ascendente
ou descendente.

5.2 Analise explorativa de dados

Como funcdo Frequencies entrega alguma informacdo estatistica geral sobre a série de dados, a
funcé@o Explore permite de observar estatisticas sobre todas as observages como também
sobre grupos das observactes. Incorpora algumas técnicas graficas que sdo especiamente
Uteis para uma primeira andlise da série de dados, a comparagéo entre grupos das respostas e
do teste da normalidade ou de uma comparacdo das variacbes. Como as outras funcdes neste
capitulo, esta € uma primeira aproximagao para examinar ou explorar os dados.

Menu: [Analyse, Descriptive Statistics, Explore]
Comando: EXAMINE

Mova ao menos uma variavel na Dependent List. As estatisticas e os gréficos deste comando
descreverdo as distribuicdes das variaveis netalista. Vocé pode mover uma ou mais variaveis
no Factor List. Os valores de varidveis do factor definem grupos dos casos, que seréo
descritos separadamente.

Vocé pode mover uma variavel na caixa Label Cases by.
Esta opcao é usada paraidentificar casos incomuns em alguns dos resultados.

[Plots] permite que vocé controle a saida dos gréficos.
[Statistics] permite que VOCEé pegas estatisticas descritivas.
[Options] permite que vocé determine o tratamento de valores ausentes (missing).

Antes de comecar a andlise, deixe explicar momentaneamente r as técnicas usadas: Os

Boxpl ots mostram o nimero médio, quartiles e distinguem valores isolados. As “caixas" de
Boxplot contém o 50% dos valores que caem entre os 25% e 75% percentiles, e dos “bigodes”,
as linhas que o estendem da caixa o0s valores os mais elevados e os mais baixos, excluindo
outliers (valores que se encontram a um distancia de mais que a variacéo do resto da amostra).

O teste de normalidade compara os dados (do tipo escala) com uma distribuicdo normal. O
Teste Kolmogorov-Smirnov mostra o nivel de confianca de rejeitar a hipdtese HO = A
distribuicdo e normal. O gréfico Q-Q normal traga em gréfico a distribui¢do dos quantiles da
varidvel (em pontos) em comparacdo aos quantiles da distribuicdo normal (em linha)
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Esta funciona apresenta uma primeira estatistica bivariate: arelagéo estatistica entre duas
varidvels ao contrario a edtatisticas univariates. estatisticas analisando o comportamento duma
varidvel somente.

5.3 Exercicios

Use SPSS para analisar os dados no arquivo
DadosA gregadoskFamiliaresComlndividuaisCompleto.sav

1

2.

Fazem uma analise de a frequéncia do grau do ensino mais ato obtido (C3)

Fazem uma analise explorativa do grau do ensino mais ato obtido (C3) entre chefes
masculinos e femininos. Qual serd um problema desta analise?

Fazem uma analise explorativa do tamanho da familia (nummemaf) de o sexo do chefe
(B1)

Conte a frequéncia de empregados do sector publico, do sector privado e da conta
propria.(navariavel E8)

Crie uma variavel nova do grupo de idade (4 valores somente). Analise pela andlise
explorativa de dados as relacdes entre estes grupos de idade e sexo(B1) e as variaveis:
grau do ensino mais alto obtido (C3) e Alguma vez frequentou a escola (C2)

Analise a normalidade das variaveis acima mencionados com uma analise explorativa e
de frequéncia, observando os dados extremos e a distribuicdo para cada grupo (grupos
de idade e sexo(B1)) em comparacdo com a distribuicdo normal.

Analise as varidveis Esteve doente ou ferido nas ultimas duas semanas (D2) e Quantos
dias ficou sem trabalhar (D3) das variaveis de grupos acima mencionadas.
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6 A Apresentacdo dos dados

O objectivo da andlise edatistica é produzir resultados para serem comunicados aos
utilizadores, que podem ser ou ndo ser estatisticos, e, por isso, devem ser apresentados de
forma detalhada e atractiva, e tendo sempre em conta a audiéncia alvo.

Devem ser incluidas todas as explicagbes que permitam uma melhor compreensdo da dos
resultados disponibilizados. Por outro lado, deve ser dada preferéncia a apresentacdo gréfica
dos resultados ou em alternativa como complemento das formas de apresentacéo tradicionais.
Assim, neste capitulo abordam-se as possibilidades do SPSS para publicar dados estatisticos —
listas, quadros e tabelas e representacdo gréfica —, as técnicas utilizadas na grande maioria das
publicacbes estatigticas.

Vocé deveria aprender estes métodos e funcdes e vocé deveria saber quando e como usa-los.

6.1 Apresentar os valores em lista

Menu: [Analyse/Reports/Case Summaries]
Comando: LIST

Movimente uma ou mais variavels na lista de variaveis. Os valores das varidveis seleccionadas
serdo indicados na lista apresentada.

Para listar um subconjunto dos casos que comegam com o primeiro caso, selecione Limit cases
to .. eincorpore ent&o o nimero do Ultimo caso a ser listado.

Selecione 0 Show case number se desgjar incluir o nimero de sequéncia de cada caso nalista.

6.2 O Modulo Tabelas

As tabelas do médulo suplementar sGo uma combinacdo de fungdes de apresentacdo em lista,
de fungdes de relatério, de tabelas cruzadas e de estatisticas descritivas. Todas estas funcdes do
SPSS permitem produzir as tabelas quase prontas para a publicagdo. Sem nenhuma dificuldade
estas tabelas podem ser incorporadas em qualquer relatério usando as possibilidades comuns
de WINDOWS para a troca de dados. Do elevado nimero de fungfes apenas vamos estudar o
sub-modulo mais geral:

6.3 General Tables

As tabelas gerais (General Tables) permitem um maior controle sobre a aparéncia e o formato
das tabelas, em troco de umas especificagdes um pouco mais complexas. Tipos de estatisticas
diferentes podem ser indicadas para varidveis diferentes. Os comandos General Tables
permitem que vocé desagregue algumas varidvels e agregue outras. Suporta-se também as
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tabelas que envolvem jogos de dados milltiplo-resposta e multiplo-dicotomia (Variaveis
elementares dicotomias que tém duas categorias). Apods ter seleccionado esta opgdo para criar
um jogo multiplo da dicotomia, incorpore um valor do inteiro para o valor contado. Cada uma
variavel tendo ao menos uma ocorréncia do valor contado transforma-se uma categoria do jogo
multiplo da dicotomia..)

Menu: [Analyze/ Custom Tables/General Tables]
Comando: TABELAS

Especifique, em primeiro lugar, onde as etiquetas das estatisticas devem aparecer (Edit
Satigtics Labels Appear): nas colunas, nas linhas, nas camadas. (estas alternativas ndo se
encontram disponiveis quando apenas uma Unica posi¢do for possivel).

Movimente uma ou mais varidveis em alguma ou em todas as caixas “linhas”, caixas
“colunas”, ou caixas “camadas”(Layers).

Para que os botdes [OK ] e [Paste] estejam disponiveis:

1. Vocédeve pdr umavaridvel nalista dalinhas.

2. Para as tabelas multi-paginas, etiquetas estatisticas devem estar Across the top. Se vocé
puser uma variavel na lista da camada, vocé deve também pdr uma na lista de colunas, a
menos gue especifique que as etiquetas das estatisticas devem aparecer Across the top.

Quando uma variavel estd destacada nas caixas das linhas, nas caixas das colunas ou nas caixas
das camadas, vocé pode usar os controles Selected Variables na direita para modificar a sua
funcéo natabela (Define Cells ou Is summarized).

Selecione [Omit Label] para suprimir a etiqueta da variavel seleccionada.

As varidveis miltiplas nestas listas est@0 agrupadas dentro da tabela a menos que vocé as
desagrupe. A tecla [Nest] permite que vocé agrupe uma varidvel seleccionada dentro das
categorias da varidvel que a precede na lista (aninhar = agrupar varidveis dentro duma
categoria).

A tecla[Unnest ] permite que vocé remova uma variavel agrupada da sua posi¢do “aninhada”.

Até 4 niveis de agrupamento sdo permitidos. Vocé ndo pode agrupar uma variavel "dentro” de
uma variavel sumariada ou de um total, e vocé ndo pode agrupar um jogo multiplo de respostas
dentro de um outro jogo de dados do mdltiplo-resposta (varidveis que permitem repostas
multiplas).

Para agrupar uma variavel dentro das categorias de uma variavel no fundo da lista, removaa
da lista e adicione-a outra vez no fundo. Para estatisticas sumarias do subgrupo, agrupe a
varidvel sumariada dentro das categorias da variavel em grupo.

[Edit Statistics] permite especificar as edtatisticas indicadas para a varidvel seleccionada
Vocés ndo podem atribuir estatisticas a uma variavel enquanto que uma outra variavel é
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agrupada. Uma vez que vocés atribuiram edtatisticas a uma variavel, transformam-se as
estatisticas para as outras variaveis na mesma dimensdo. Desta maneira e fécil de atribuir as
mesmeas estatitticas a diversas varidveis na mesma dimens&o.

[Insert Total] permite que vocés adicionem estatisticas totais apés as estatisticas do grupo da
variavel seleccionada. Vocé pode modificar a etiqueta que sera usada para as estatisticas totais
na etiqueta Total Label. As mesmas estatisticas so indicadas normalmente seleccionadas para
um total como para a varidvel totalizada; mas selecionado o total e seleccionando [Edit
Statistics], vocé pode especificar estatisticas diferentes para a linha ou para a coluna que
contém as estatigticas totais.

Selecione [Format] para gjustar margens, dimensdes de pagina, margens, e o tratamento de
colunas e de dados faltantes.

Selecione [Titles] para especificar linhas do texto para o cabegalho da tabela, o rodapé e uma
etiqueta no canto do titulo (alto-esquerdo).

6.4 Exercicio:

Utilize o SPSS para analisar os dados no arquivo
DadosA gregadoskF-amiliaresComlndividuaisCompleto.sav

Use SPSS para apresentar aos seguintes resultados.
Tabelas de:
1. Ocupagdo principa do chefe da familia (frequéncia)
2. Ocupacdo principal do chefe da familia segundo o sexo e por grupos de idade

3. Ocupacdo principal do chefe da familia segundo grau de escolaridade obtido

6.5 Graficos

Os gréficos sdo, certamente, 0s meios mais atractivos para comunicar com o utilizador da
informagdo edtatistica. S&0 recomendados, se pouco tempo ou espago estiverem disponivel
para explicar atese do analista. A publicacdo das estatisticas através de meios como atelevisdo
ou os jornais € inconcebivel sem a presenca dos gréaficos. No entanto, os gréficos, ndo sdo auto-
explicativos, pelo que o andlista deve ter o cuidado de explicar e comentar os gréficos de um
modo apropriado, primeiro através das possibilidades oferecidas pelos proprios gréficos, como
€ 0 caso das legendas, ou simplesmente através de texto.

Nesta seccdo pretende-se que o formando aprenda a criar e a modificar graficos e que
compreenda a sua importancia e os contextos em que devem ser utilizados.
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Criando gréficos

Existem fundamentalmente trés maneiras de criar graficos no SPSS:
1. Oscomandos do menu dos graficos na barra de menu principais produzem gréficos.
A barra de menu principal esta disponivel quando o editor dos dados, uma janela da saida,
ou uma janela da sintaxe est&o activos.

2. Determinadas fungbes estatisticas produzem graficos.
Os exemplos incluem boxplots na funcéo explorar ou scatterplots gerados na regresséo
linear.

3. Seleccionar gréficos interactivos no menu dos gréficos.
Por exemplo, paracriar um grafico de barras, seleccione a barra do menu interactivo.
Arraste e transferem variaveis dalista da origem nalista do destino.

Existem fundamentamente duas maneiras de modificar gréficos no SPSS:
1. Usando o editor de gréfico
2. Usando os gréficos interactivos

Gréficos do menu dos graficos para criar um gréfico...

Do menu dos gréficos, na barra de menus, selecciona [Graphs].
Selecciona o tipo de grafico desejado.
Selecciona o icone para o tipo especifico de grafico que vocé quer.

As opgdes da barra do - do menu [Graphs] permitem que vocé crie um gréfico

[Bar] barra smples, aglomerada, ou empilhada de seus dados.

[Ling] permite que vocé gere um gréfico de linha simples ou mdltiplo dos seus dados.

[Area] permite que vocé gere um gréfico de area simples ou empilhada dos seus dados.

[Pig] permite que vocé gere uma gréfico de bolo simples ou uma grafico de barra composta
dos seus dados.

[High/Low] permite mostrar pares ou triplos de valores, por exemplo, no caso de acgbes da
bolsa, mostrar os valores méximos, minimos e precos de fecho.

Existem muitos mais gréficos, cujo uso se recomendado através da ajuda do SPSS ou do
tutorial.

Os graficos que resultam das funcdes

Os exemplos so os graficos de barras e os histogramas do procedimento das FREQUENCIES
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Gréficos do menu interactivo dos gr aficos

Um conjunto limitado de tipos dos graficos pode ser seleccionado com a opgao do menu:;
[Graphd/Interactive..].

Os seguintes tipos estdo também disponivels como gréficos interactivos. -
Bar

Line

Pie

Histogram

Boxplot

Error Bar

Scatterplot

Usando o editor de gréaficos

O editor do grafico é onde se modifica, imprime, e armazena os gréficos criados noutro local.
Aqui vocé pode alterar quase todos os atributos de um grafico, bem como o tipo de gréfico (por
exemplo, aterar um gréfico de barras para um grafico da linha).

O editor do grafico para editar um objecto do gréfico

(tal como uma linha central, um titulo, um artigo da legenda etc.).

Primeiro seleccione esse objecto cliquando nele uma vez.

Uma médo surge em cima do objecto seleccionado. (um retangulo suge a volta do texto
seleccionado)

Seleccionar um objecto, tal como uma barra, significa de seleccionar todos os objectos dessa
classe. Por exemplo, seleccionar uma barra num grafico de barra smples selecciona todas as
barras nesse grafico. Seleccionar uma barra num gréfico de barra aglomerada selecciona todas
as barras nagquela série.

ApoOs ter seleccionado o0 objecto, escolha a paeta apropriada para editar o atributo que desgja
aterar. Seleccione de um dos seguintes modos.

1. Faga uma selec¢do do menu dos atributos.
2. Seleccione uma das teclas do atributo na barra do icone da janela do grafico. Pode também

seleccionar objectos do gréfico através de duplo clique sobre eles, abrindo automaticamente a
paleta apropriada.

6.6 Exercicio:

Utilize o SPSS para apresentar 0s seguintes resultados:
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Gréficos de:

1. Principais razbes para ndo trabahar nos Ultimos 7 dias (variavel ES)?

2. Grau do ensino mais elevado do chefe da familia (C3) por Ocupacéo principal (E9) do
chefe da familia e sexo (B1) (gréfico 3-D)

3. Ocupacdo principal (E9) e Tipo de habitaco, Construcdo de paredes de..(F7)

Pagina 33



Klaus Roder

7 Alinhade pobreza

Existem diferentes abordagens para determinar as taxas e outras medidas de pobreza. Num
estudo’ - como foi 0 caso da primeira avaliaggo nacional da pobreza (MPF/UEM/IFPRI 1998)
— seguiu-se a metodologia do custo das necessidades basicas (CBN) para construir linhas de
pobreza regionais especificas (Ravallion 1994,1998). As linhas de pobreza resultantes sdo
somas de despesas dos Agregados Familiares (AF), no Total parao AF e, mais importante, por
pessoa e por dia

De acordo com a abordagem do custo das necessidades bésicas as linhas de pobreza alimentar
estdo ligadas a nogcdo das necessidades alimentares bésicas que, por seu turno, estdo
tipicamente associadas aos requisitos energéticos minimos. Os requisitos energéticos
dependem da idade, sexo, nivel de actividade fisica, peso do corpo, estado de gravidez e o
estado de amamentacdo. Visto que o IAF ndo inclui dados adequados sobre os niveis de
actividades fisicas ou o0 peso do corpo, estimamos 0s requisitos caléricos usando a idade e o
sexo, bem como estimativas do Censo de 1997 sobre a propor¢ao de mulheres gravidas e a
amamentar. Neste sentido, utiliza-se um valor do Equivalente adulto para cada pessoa, de
acordo com as caracteristicas referidas para obter um valor realista do consumo. Obviamente 0
nimero dos Equivalentes adultos (EA) é inferior ao nimero de pessoas no AF. Dividindo as
despesas totais pelo nimero dos EA obtém-se o valor das despesas per capita.

Na abordagem de CBN a linha de pobreza total é construida como a soma da linha da pobreza
dimentar e a linha da pobreza ndo-adimentar. Uma vez construida a linha de pobreza, os
agregados que apresentam valores per capita menores do que o valor indicado pela linha de
pobreza sdo considerados pobres. No futuro chamaremos a este valor simplesmente linha de
pobreza (LdP). Como qualquer linha de pobreza, alinha de pobreza dos produtos aimentares e
ndo aimentares incorporam julgamentos de valor no que diz respeito as necessidades de base
dos bens aimentares e ndo-alimentares. Sdo especificadas em termos de niveis de gastos de
consumo per capita que sdo consistentes com o alcance dessas necessidades basicas.

Neste curso ndo vamos calcular a linha de pobreza, pelo contrario, vai ser utilizado o valor da
linha de pobreza existente no Quadro 1 do documento j& referido’. Os valores existentes para
Sofala sfo 0s seguintes:

Linha de Pobreza Alimentar do Cabaz
Flexivel N&o - Ajustado 2002-03 (Cabaz 2002-03 a Precos 2002-03)
Valores em Meticais pro Pessoa por Dia

Sofala e Zambezia rural 5473

Sofala e Zambezia urbana 8775

Resultados
A semelhanca de 1996-97, foram usadas trés medidas para medir a pobreza. Todas elas s0
membros da classe P « de indices de pobreza de Foster-Greer-Thorbecke (1984)?, e 3o usadas

! Pobreza E Bem-Estar Em M ocambique: Segunda Avaliagédo Nacional - Marco de 2004 Diregdo Nacional
do Plano e Orcamento, Ministério de Plano e Finangas Gabinete de Estudos, Ministério de Plano e Finangas
Ingtituto Internacional de Pesguisa em Paliticas Alimentares (IFPRI) Universidade de Purdue

2 Greer,J., J.Greer, and E.Thorbecke. 1984. A class of decomposable poverty measures. Econometrica 52 (3):
761-765
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de uma forma rotineira para medir a pobreza. Matematicamente, todos os indices desta classe
tém aforma

Pa=12( —%) ,a2>0

n y<z

Onde: n é a populagdo, y € 0 consumo per capita, z € a linha de pobreza, e o € um parémetro
néo negativo.

Usamos as medidas com o = 0, 1, e 2, que correspondem a incidéncia da pobreza, ao indice de
profundidade da pobreza, e ao indice de profundidade da pobreza ao quadrado,
respectivamente.

7.1 Oindice de incidéncia da pobreza (poverty headcount index)
Significa a proporc¢do da populagdo cujo consumo per capita esta abaixo da linha da pobreza.
Este indice pode também ser expresso matematicamente como Po = g/n, onde g é o nimero de
pessoas pobres numa dada regido e n é a populagdo total dessa regido.

7.2 Oindice de profundidade da pobreza (poverty gap index)

Significa a disténcia média, em percentagem, em que o consumo medido se encontra abaixo da
linha de pobreza, utilizando todos os agregados na amostra e onde 0s agregados que vivem
acima da linha da pobreza recebem o valor zero. Matematicamente, significa a diferenca média
entre os nivels de consumo dos pobres e a linha de pobreza (expresso como uma proporcéo da
linha de pobreza) multiplicada pela incidéncia da pobreza.

Uma vez que o indice de profundidade da pobreza mede “Quio pobres sdo os pobres?” este
detecta mudangas na pobreza que o indice de incidéncia da pobreza ndo detecta. Por exemplo,
se todos os pobres permanecessem abaixo da linha da pobreza e todos os ndo pobres
permanecessem acima da linha de pobreza, mas os rendimentos dos pobres subissem, muitos
diriam que a pobreza decresceu. A incidéncia da pobreza ndo mudaria para reflectir esta
melhoria mas o indice de profundidade da pobreza ira decrescer, para mostrar que os pobres
ndo sdo téo pobres como eram antes.

7.3 Oindice de profundidade da pobreza ao quadrado (squared
poverty gap index)

Significa a média do quadrado da profundidade da pobreza e mede a severidade da pobreza,
tendo em conta as desigualdades entre os pobres. Por exemplo, se uma transferéncia é feita
duma pessoa ligeiramente colocada abaixo da linha da pobreza para uma pessoa muito abaixo
da linha de pobreza, o indice de profundidade da pobreza ao quadrado ir& reduzir porque 0s
padrdes de vida dos mais pobres entre os pobres terdo melhorado. Em contraste, ta
transferéncia ndo afectaria nem o indice de incidéncia nem o indice de profundidade da
pobreza.

Tornar-se-amais claro através das formulas:
Para conhecer a propor¢do dos pobres em relacdo a populagéo total calcula-se a proporgéo:
Po=q/n

onde n é o nimero das observactes na populacdo
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g € 0 numero dos pobres considerados pobres (nimero de observacdes em baixo da linha de
pobreza)
ez é sempre o valor dalinha da pobreza

Embora este valor meca a percentagem dos pobres nada diz, no entanto, sobre as
caracteristicas dos dados da amostra relativamente aos pobres. A férmula seguinte mede a
profundidade da pobreza, significando que um valor maior representa um parte substancial da
populacdo se encontra mais afastada da LdP do que um valor menor (tem mais ‘muito” pobres
se este valor fosse elevado, tem menos ‘muito’ pobres se este valor fosse mais baixo). De
modo simplificado, pode concluir-se que uma profundidade elevada da pobreza reflecte a
existéncia de uma parte significativa da populacdo extremamente pobre, enguanto uma
profundidade baixa reflecte uma parte reduzida da populagdo extremamente pobre,
relativamente aos pobres “médios”.

Pi=q/n*(z—yr)/ z

em que yp € amedia do padr&o de viver (no Nnosso caso S0 as despesas) yi entre os
pobres

A terceiraformula

Pa=q/n*[(z-y)/ z+(S/ 2)]

onde 33 € 0 desvio padrdo do yi entre os pobres

A caracteristica mais importante destes indicadores talvez sgja a sua possibilidade de
decomposicdo, ou sga, que o indice pode ser aplicado aos grupos (conjuntos no senso
matematico) diguntos, por exemplo, urbano e rural, e os indices se agrupam e se decomp&em
consoante 0s grupos seleccionados.

7.4 Exercicio:

Utilize o SPSS para analisar os dados no arquivo
DadosAgregadosFamiliaresComl ndividuaisCompleto.sav

Utilizam o SPSS para apresentar 0s seguintes resultados:

1. Calculaas despesas per capita e as despesas por Equivalente Adulto. Cria duas
varidveis novas e usa [ Transform/Compute]

2. Usao SPSS e 0 EXCEL para calcular os indices de pobreza (o. =1,2,3) em Sofalae
para 0s grupos seguintes
a) Chefes de Familia masculino e feminino
b) Agregados Familiares “grandes” > 6 pessoas e “pequenas” <=6
c) Zonarura e urbana
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8 Andlise da Regresséo

Fundamentos: O que € regressdo (linear): Calcula as coordenadas para uma linha recta
usando “o método dos minimos quadrados". Define uma linha recta que permite os melhores
gjustamentos dos seus dados, e toma como base uma matriz de dados que descreva a linha.
Porque esta fungdo tem como base uma matriz de valores, deve ser incorporada como uma
férmula de matriz.

8.1 As equacOes de regressao

A equacdo paraalinhaé

y = 0 m*X + b+r paraaregressdo smples

ou

y = m*xt + m**x? +...+ btr (se havalores miltiplos de x) onde

x e X" sfo as varidveis independentes e

y éavaridvel dependente

b é a constante ou intercepto (a linha de regresséo intercepta o eixo y)
m" s30 os coeficientes da regressdo (os predictores ou estimadores) e
r osresiduas

Ha diversos indicadores estatisticos que ilustram ' a quaidade ' darelacdo entre as varidveis.

Uma tabela Anova

Os coeficientes de regressdo, os erros padrdo e os intervalos de confianca
O erro padréo da estimativadey

Os valores do R? e da suaraiz quadrada R

O indicador principa para a qualidade, como uma (ou muitas) varidveis explica(m) a variavel
dependente, é 0 R (correlacéo estatistica) e 0 seu valor quadrado R.

Valores proximos de zero indicam a quase inexisténcia de relacéo entre as varidveis enquanto
valores proximos de +1 indicam uma relacéo forte entre as variaveis.

A Pergunta: Existem indicages de que existe uma relacéo entre a pobreza e aidade do chefe
do agregado familiar (AF)

8.2 Um Exercicio:Dados do IAF de Sofala

Relacionar a Despesa (a varidvel dependente e indicador de pobreza - Nome da variavel:
totpcexp) e aidade do chefe do agregado familiar.(Nome da variavel: hage)

SPSS - Menu: [Analyze/ Regressior/Linear]
Comando: REGRESSION
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Seleccione uma varidvel dependente numérica, e uma ou mais variavels independentes
numericas.

Vocé pode controlar a entrada de varidveis independentes na andlise, de duas formas:
agrupando os respectivos dados em blocos, e escolhendo 0 método pelo qual as varidveis em
cada bloco sdo processadas. Os métodos disponiveis s8o ENTER, REMOVE, STEPWISE,
BACKWARD e FORWARD.

e — Comegando como primeiro
_ bloco de variaveis, SPSS aplicao
SO = Q,—epe”de”t' . oK método seleccionando todas as
A} zeq @ TotPCExpDiatdultEq [ o, .
(&Y quintile Paste variaveis no bloco; prossegue
%lhdged“d:f w o | BockTef1 _ New | B=s=t | |  entdo parao bloco seguinte se
30e A0 Crefe do H
B hmstat P Cancel houver mais do que um.
(A% heduc Help

> hhweight E

& durint

Seleccione [ Statistics..] para

B hergl e El estatlspcas adicionais.

,@f hactiv Seleccione [Plots..] para

A, zone S election Yariale: iduai

> TotEwpDia [totespe il i $atterpIOtS dos,r_eSduaIS’ .

@ TolPCExpDia [+15 ] e | histogramas, gréficos dos outliers

(&Y ExpQuintile [axpaui Case Labels: ou gréfiCOS sobrea

& Expocerie ol BN I probabilidade da normalidade

WLS = Statistics... ] Flats... | Save.. | Options... | dOS dadOS. SdECCione [Sa\/e]

paracriar as varidveis novas que
contém valores previstos,

residuais e estatisticas relacionados.

Seleccione [Options..] paramudar os critérios usados nos métodos STEPWI SE, pedir alinha
(planicie) da regressao que passa pela origem (quando Vocé deselecione a opgdo “Include
Constant in equation’) ou controlar o tratamento de valores ausentes.

Coefficients?

Standardi
zed

Unstandardized Coefficien
Coefficients ts 95% Confidence Interval for B
Model B Std. Error Beta t Sig. Lower Bound | Upper Bound
1 (Constant) -14839.1 | 85772.551 -173 .865 | -200139.382 170461.260
Idade do chefe do AF | 4297.214 | 2209.000 493 1.945 .074 -475.040 9069.469
HHSIZE -17372.5 |10108.764 -.436 -1.719 .109 -39211.127 4466.184

a. Dependent Variable: TotPCExpDiaAdultEq

8.3 As caracteristicas do modelo da regresséo

Os Coefficients sdo 0s coeficientes eles mesmos e
Os Confidence Intervals - sdo intervalos da confian¢a de 95% para os coeficientes
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O Covariance matrix da as variancias e as covariancias entre os coeficientes estimados.
O Descriptives fornece as medidas de tendéncia central e os desvios padréo de cada variavel
na andlise, para aém de uma matriz da correlagéo.

Model Summary?

Adjusted Std. Error of | Durbin-W
Model R R Square | R Square | the Estimate atson
1 .3342 111 .048 94451 1.722

a. Predictors: (Constant), Idade do chefe do AF
b. Dependent Variable: TotPCExpDiaAdultEq

M odealn com 11ma variiveal indenendente

O Model summary contém estatisticas
do modelo einclui 0 R, 0 R quadrado
eaestimativado R gjustado de R, 0
erro padréo da estimativa e umatabela
da andlise da variancia

Adicionamente: Durbin Watson indica o teste de Durbin-Watson para a correlagdo de séries
residuais. (Descobre se as varidveis sdo ou ndo independentes ente s).

Model Summary?

Adjusted Std. Error of | Durbin-W
Model R R Square | R Square | the Estimate atson
1 5252 .276 .165 88479 1.341

a. Predictors: (Constant), HHSIZE, Idade do chefe do AF
b. Dependent Variable: TotPCExpDiaAdultEq

M odelo com duasvariaveis independentes

Nota-se que o segundo modelo
explica melhor a “Pobreza” de
uma maneira mais satisfatoria.

O exemplo de galinhas

Para explicar melhor os conceitos da regressdo utilizamos um

can Vo dade (meses) exemplo muito simples. 16 galinhas numa capoeira pdem ovos

gal2 0 ! com uma frequéncia semanal diferente. O proprietério das

Gald 1 J galinhas suponha gue a idade das galinhas tinha a ver com o
al ’

Gal6 2 1 ndmero dos ovos postos. Fez uma tabela numa semana

ol ; 1 determinada com os ovos postos e a idade de cada galinha em

Gal

GZI?O g g Meses.

Galll 3 10

Gal12 4 23 - .,

ca13 ‘ ° Calcula-se aregressdo com ovos como a varidvel dependente e
al . e .

Galls 5 12 idade como a variavel independente.

Gall6 5 18

Chegamos a uma equagdo de regressdo smples da seguinte forma:

Model Que significa um equacéo da regressio:

Unstandardized

Coefficients Coefficients 95% Confidence Interval for E OVOS = 0523+0200* I dade

B Lower Bound Upper Bound
(Constant) 0.523 -0.812 1.859
IDADE 0.200 0.079 0.322

Dependent Variable: OVOS
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Model Summary A gqualidade da Regresséo é boa mais ndo muito
, elevada.
Model R ssoe - oape e Os residuais indicam um auto-correlagdo positiva,
. iAoy o sendo o coeficiente Durban-Watson < 1. Isto porém
néo é um problema porque néo se trata de uma série
cronolégica.
Normal P-P Plot of Regressi rod Resi Os gréficos P-P sdo usados geramente para
Dependent Varible: OVOS determinar se a distribuicdo de uma variavel estade
' % acordo com um determinado tipo de distribuicdo
s iy (normal neste caso). Se avariavel selecciona
’ estiver de acordo com a distribuicdo do teste, os
g " pontos aglomeram-se em torno de uma linha recta,
8 como € 0 caso desta nossa regressao.
Observed Cum Prob A inclinacéo é arelacdo entre a mudanga vertical e
amudanca horizontal da linha (planicie) de

regressdo. O intercept ou a constante, chamada
assim frequentemente, indica onde a linha (planicie) de regressdo interceptao eixo Y; x =0
(isto é, quando a expectativa das varidveis independentes é O, o intercept esta a alturade 0 até
alinha de regresséo).

Um grafico de Regressio
Para explicar isto incluimos os dados e a regressao num gréfico de EXCEL

Ovos por Idade

+ Ovos
——Regresséo

= o
2 // /

%drf——fﬁf’dr) 10 15 20 2
intercept

Idade em meses.

vos postos
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Os ovos aparecem como pontos de diamantes no gréfico. A equagdo da regressdo leva uma
linha recta grossa no gréafico. O intercept é adistancia ente o ponto 0 e o ponto onde alinhada
regressdo cruza o eixo Y. O coeficiente da regressdo (x=0.2) esta na tangente do angulo entre a
linha da regressdo e o eixo X., muita vezes interpretado como:

Enquanto a variavel dependente varia numa unidade a variavel independente varia de acordo
com o coeficiente da variavel.

No exemplo: com um més mais de idade, € esperado que a galinha ponha mais 0.2 ovos. Com
mais 5 meses de idade, pode-se esperar que uma galinha ponha mais um ovo.

Para representar os erros no modelo, extraia uma linha vertical de cada ponto alinha de
regressdo. O comprimento destes segmentos entre a linha e os pontos do gréfico sdo chamados
residuais e sdo estimativas para os erros no modelo. O SPSS usa 0 método dos minimos
quadrados para estimar ainclinagdo e o intercept. Este método minimiza a soma de residuais
quadrados (isto €, a soma dos quadrados dos segmentos de linha verticais).

Na primeira equagdo, y € o dependente ou a varidvel do resultado, essa que vocé esta tentando
de prognosticar; x € avariavel independente ou do predictor; e o intercept e ainclinacdo sao
coeficientes do modelo ou da equagéo da regressao.

Se 0 modelo for um bom descritor da relacéo entre as variaveis, vocé pode usar as estimativas
dos coeficientes para prever o valor da varidvel dependente para casos novos.

No exemplo: Pode-se prever quantos ovos uma galinha pde com a idade de 36 meses.

Usa-se aférmula: Ovos = 0.523+0.200* |dade e o resultado é 8 ovos. Ja se percebe a fraqueza
das previsdes da regresséo desta forma simples. Nao toma em conta o ciclo de vida duma
gainha. A galinha velha ndo p&e mais ovos, antes pelo contrario! Além disso, qualquer
previsdo estatistica esta sujeita aincerteza da inducdo estética. Sao os intervalos de confianca
que permitem calcular a linha de confianca inferior (LC-) e superior (LC+) com os valores
respectivos para o intercept e o coeficiente; entdo, a formula para linha de confianca inferior &
Ovos c. = -0.812+ 0.079* Idade

e aformula para linha de confianca superior €

Ovos ¢+ = 1.859 + 0.322 *Idade

No gréfico aparecem as Linhas de Confianca inferior e superior de 95% em forma mais fina.
Dependendo desta amostra, pode-se esperar que, para uma outra galinha e em cada 19 de 20
casos, arelacdo entre ovos e idade indica que 0s ovos postos por esta galinha caem nesta faixa
de confian¢a. Porém em um caso entre 20, este valor sai desta faixa. Mais um problema para
uma previsdo na base duma regresséo

8.4 Modelos com dois ou mais predictores.

Adicionando uma segunda variavel independente: A equac&o com uma varidvel independente
€ 0 modelo para aregressao linear smples, aequacdo com duas varidveis é um modelo paraa
regressdo multipla. O SPSS permite que vocé inclua mais de duas varidveis independentes em
correlagdes de uma regressao multipla. Se a correlacéo de Pearson entre as duas variaveis for
significativa com um valor menos de 0.1 que indica a hipétese que a correlagdo é 0 (nenhuma
relacdo linear entre as variaveis) estarejeitado. Quando O seu modelo inclui mais do que uma
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variavel independente e vocé escolhe Colinearity diagnostics na opgéo [Statistics..] SPSS
indica correlactes para todos os pares das variaveis

O gréfico deste modelo ja ndo é uma linha
com uma planicie. Para mais variaveis
ainda é mais dificil visualizar as planicies
daregresséo.

Gréfico duma planicie de regressiao

A normalidade ndo é requerida para as
estimativas dos coeficientes. Para fazer testes e intervalos da confianca da estimativa,
entretanto, estas suposi¢oes subsequentes sdo requeridas:

e 0serros sdo distribuido com distribuicdo normal e mediade 0
e 0Serros tem uma variancia constante.
e 0serros sdo independentes entre Si.

Estas suposices sdo verificadas estudando os residuais do modelo.

A estatistica de Durbin-Watson (disponivel naregressio linear: na caixa do sub-didlogo dos
[Statistics..]) pode ser usada paratestar a correlagdo de séries de residuais de varidveis
adjacentes.

8.5 Sumaério do Modelo.

O vaor de R (chamado também miltiplo R). Quando ha somente uma varidvel independente,
R é a correlacdo simples entre a varidavel independente e dependente. R2 é o quadrado deste
valor e éinterpretado frequentemente como a proporgao da variacdo total na expectativa da
variavel dependente explicado pelas varidveis independentes (o0 consumo do fertilizante "
explica"???% dos resultados da colheita), variade 0 al. Se ndo houver nenhuma relacéo
linear entre a variavel dependente e independente, R? é 0 ou muito pequeno.

Se todas as observacdes cairem na linha de regressdo, R2 é 1. Esta medida da qualidade de
ajuste (“goodness of fit”) de um modelo linear ¢ chamada também o coeficiente da
determinag&o.
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Mas cuidado! Tenha cuidado a concluir " se o consumo do fertilizante for aumentado, a
colheita subira na respectiva propor¢do” Ha uma associacéo entre o consumo do fertilizante e a
expectativa de colheita. Entretanto, estes dados vém de uma observacdo, ndo duma
experiéncia controlada; assim todas as indicacOes sobre relacionamentos do motivo-e-efeito
podem ser enganadoras. A associacdo ndo é a mesma que 0 motivo ou a causa..

Se um investigador observar os valores das varidveis independentes e dependentes para um
jogo dos sujeitos (casos), a associacdo ndo estabelece acausa. Se um investigador fizer uma
experiéncia onde os valores da varidvel independente (para o exemplo, seis doses especificas
de uma droga) foram gjustados pelo investigador e os efeitos na variavel dependente foram
observados, pode haver poucas dividas que os resultados estatisticos podem avaliar a causa
dos efeitos na varidvel dependente pela varidvel independente. Mas 0 mundo dos estaticistas
observando pessoas ou galinhas é diferente; dependemos das amostras e do mundo com todas
asincertezas. E importante lembrar que um melhor conhecimento das ferramentas estatisticas
minimiza os riscos duma interpretacdo errénea.

8.6 Exercicio:

Use 0 SPSS para analisar os dados no arquivo do |AF de Sofala
DadosAgregadosFamiliaresComl ndividuaisCompleto.sav

1. Use SPSS paraaregressdo linear e a série de dados de Sofala para relacionar-se:
Nivel de pobreza/ despesa (a variavel dependente) e sexo do chefe do AF e o grau
mais elevado de ensino (C3),

2. Usemais varidveis explicativas para a pobreza, incluindo variaveis do emprego(
E.)

3. Utilizem variaveis das caracteristicas da habitagdo (F..). S&o variaveis
independentes ou dependentes.

Discutam os resultados e a validade destes resultados

4. Cacule umalinha da pobreza na base do | AF, independente dos dados conhecidos.
Discuta primeiramente os critérios para estabelecer esta medida. Que despesas
devem ser consideradas e em que dimensao? Calculem trés grupos de
riqueza/pobreza — ricos, médios, pobres.

5. Usem as previsies para os grupos calculados no exercicio da linha de pobreza com
o uso dos “melhores” predictores (variaveis que expliquem melhor). Discutam e
apresentem os resultados.

6. Calcule as previsdes destes indices para varias sub-amostras:
As AF com chefe feminino,
Os grupos urbanos rurais,
Grupos por Distrito (?)
Os grupos de prosperidade.
Como sera o impacto das variavels explicativas escolhidas?
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